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Cómo convertir 
recursos de 
alfabetización 
estadística en 
recursos de ciencia 
de datos

Juana Sanchez, Ph.D. 

UCLA Dept of Statistics and Data Science 

Editor-in-Chief, Journal of Statistics and Data Science Education 

XI Jornada de Educación Estadística «Martha Aliaga», 13 de Octubre, 2026



Gracias por invitarme a participar en la Conferencia Inaugural 
de la  XI Jornada de Educación Estadística «Martha Aliaga»
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Aquí vemos a Martha en acción, participando en la IASE Roundtable Conference : Challenges for 
Teaching and Teacher Education, Monterrey Mexico, 2008. Martha era una firme creyente en el 
aprendizaje activo y una ferviente promocionadora de la educación estadística.



Gracias en particular a  Adriana D'Amelio por todo lo que hace para la promoción de la educación 
estadística desde 2007 hasta hoy. Sus iniciativas sostenidas, equitativas y de gran impacto elevan la 
presencia internacional de los estudiantes argentinos en el mundo. Su liderazgo no tiene igual. 
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Aquí vemos Adriana D’Amelio durante la IASE Roundtable Conference : Challenges for Teaching and Teacher 
Education, Monterrey Mexico, 2008 (izquierda), y durante la 57.ª Sesión (conferencia bienal) del Instituto 
Internacional de Estadística (ISI), 2009,  en Durban, Sudáfrica, con miembros del  ISLP (en medio y derecha) 



Esquema de la presentación
1. Introducción

2. Contexto educativo en el que vivo. Marco, directrices

3. Conectando la ciencia de datos (la base de la IA) y la estadística.

4. Ejemplo 1.  ¿Son justos los algoritmos de ciencia de datos (y, por ende, de la IA)? En el 
curso: Introducción a la probabilidad

5. Ejemplo 2.Tema del ejemplo: Introduciendo diagramas de cajas comparativos a 
traves de series temporales para predecir la demanda de electricidad en el sur d 
California. En el curso: Introducción a la estadística.  

6. Ejemplo 3. Micromovilidad a pequeña escala. ¿Dónde hay mayor demanda u oferta 
de patinetes eléctricos? En el curso: Introducción a la probabilidad

7. Ejemplo 4. 

8. Conclusiones                                         
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Alerta

El inglés utiliza un punto como separador decimal y una coma para los millares, 
mientras que el español tradicional emplea una coma como separador decimal y 
un punto (o un espacio) para los millares. Los números de esta presentación 
están escritos siguiendo el formato inglés.
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1. Introducción

Esta charla aborda estrategias y ejemplos sobre cómo ayudo a estudiantes de grado —en 
cursos introductorios de estadística o probabilidad en mi departamento de estadística— a 
comprender que los conceptos que están aprendiendo constituyen un componente 
fundamental del emergente campo de la Ciencia de Datos (CD) en ámbitos muy diversos . 
Eso conlleva: 

• Enfatizar el diverso origen e importancia del manejo de datos porque eso ayuda a crear datos 
conjuntos formateados como los que se utilizan en las clases, aunque mucho mas voluminosos. 
La representación gráfica, los conceptos de probabilidad, los resúmenes  aprendidos en clase se 
pueden utilizar de muchas maneras. La calidad y el origen de los datos determina si los 
algoritmos con ellos entrenados dan conclusiones sesgadas. De ahí su importancia.

• Abordar la importancia de la predicción en el panorama actual de la ciencia de datos y cómo 
esta impulsa el desarrollo de la inteligencia artificial.

• Conectar lo conocido con lo desconocido a un nivel adecuado para la clase. Sin sacrificar el 
plan de estudios de estadística, se toca la CD lo suficiente para hacer que los alumnos se sientan 
un poco parte del nuevo paisaje. 
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Idea principal: Datos surjen de  preguntas y ayudan a predecir. Por ejemplo:¿Qué es 
este olor? 

• Podriamos usar un olfato 
electrónico, una máquina que ha 
sido entrenada con datos de olores 
previamente y que al dar un olor 
nuevo predecirá lo que el nuevo 
olor es. 

• Que son datos de olores? Datos 
obtenidos de moléculas odoríferas 

• Para ver como producir datos 
para entrenar la máquina, se 
puede hacer un ejercicio de olfato 
(detección y  procesamiento de 
moléculas químicas presentes en 
el aire). 

• Al acabar el ejercicio, se les dice a 
los alumnos que usando  Redes 
neuronales de grafos (GNN) la 
máquina predice lo que el nuevo 
olor es. 

7 13/10/2026 XI Jornada de Educación Estadística «Martha Aliaga»                               Juana  Sánchez

Figure 2. Representación esquemática del sistema de olfacción artificial. Una molécula 
se representa como un grafo en el que los átomos son nodos y los enlaces químicos 

son aristas. Mediante anotación humana se asignan descriptores de olor a la molécula, 
generando un vector de etiquetas binarias que indica qué descriptores son aplicables. 
Un conjunto de datos para aprendizaje automático se compone de numerosos pares 

de molécula y etiqueta de este tipo. Fuente: Han et al. (2026)



en una bolsa con canicas de dos colores hemos de 
averiguar qué  sustancia estamos oliendo? 
• Podriamos usar un olfato electrónico, una máquina que ha sido entrenada con 

datos de olores previamente y que al dar un olor nuevo predecirá lo que el 
nuevo olor es. 

• Que son datos de olores? Datos obtenidos de moléculas odoríferas usando  
Redes neuronales de grafos (GNN)
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Mapa de calor de concordancia de descriptores de olor entre 7  
participantes para cada compuesto.

Figura 3. Frecuencia de selección de descriptores entre siete participantes para cada compuesto. Cada 
celda [r, c] indica cuántos estudiantes seleccionaron el descriptor c para el compuesto r (0-7). La figura 

pone de relieve tanto el consenso (celdas de alta frecuencia) como la variabilidad (selecciones dispersas de 
baja frecuencia) en los descriptores de olor señalados por los estudiantes para los distintos compuestos.

Fuente: Han et al. (2026)
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La fuente del ejemplo sobre el olfato y de los gráficos es un artículo publicado por 
el Journal of Statistics and Data Science Education recientemente

Han, Y., Kydd, M. K., Ward, J., & Tewari, A. (2026). Teaching Machine Olfaction in 
an Undergraduate Deep Learning Course: A Pilot Integrating Chemistry, 
Machine Learning, and Sensory Evaluation. Journal of Statistics and Data 
Science Education, 34(3), 372–380. 
https://doi.org/10.1080/26939169.2026.2665103 
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Los materiales facilitados a los estudiantes para crear el conjunto de datos 
se encuentran en un repositorio creado por los autores de dicho artículo: 
https://osf.io/jqn4y/

Este será el tema del seminario web de JSDSE/CAUSE del 27 de octubre de 
2026, de 16:00 a 16:45 h ET (17:00 h en Argentina). La actividad es gratuita, 
pero requiere inscripción antes del 27 de octubre en
https://www.causeweb.org/cause/webinar/jsdse/2026-10

https://doi.org/10.1080/26939169.2026.2665103
https://osf.io/jqn4y/
https://www.causeweb.org/cause/webinar/jsdse/2026-10
https://www.causeweb.org/cause/webinar/jsdse/2026-10
https://www.causeweb.org/cause/webinar/jsdse/2026-10


2. El contexto educativo en el que se implementaron las 
actividades que serán mencionadas en esta charla.
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• Desde 1999, en mi departamento y en GAISE la estadística es la ciencia de los datos 
(prácticas de análisis de datos en cursos introductorios, manuales de laboratorio y libros de 
texto que hacían hincapié en el análisis de datos se llevan usando desde entonces).

• La Universidad de California en Los Ángeles se considera una universidad de investigación. 
Tanto la docencia de grado como la investigación son altamente valoradas por profesores y 
estudiantes, a pesar de su fama como universidad de investigación de postgrado. 

• A principios de la década de 2020 los alumnos de los cursos introductorios se empezaron a 
percibir del aprendizaje electrónico (ML), la inteligencia artificial, redes neuronales, 
alfabetización en datos y tuve la necesidad de satisfacer la curiosidad de los alumnos en 
cursos introductorios de estadística y probabilidad con respecto a la “nueva” ciencia de 
datos.  Se requería información accesible que les hiciera ver la utilidad de lo aprendido en la 
clase para la nueva ciencia de datos. Hacían falta ejercicios y debates adaptados al nivel del 
curso que destacaran los aspectos clave—procedencia de los datos, predicción, ética—, 
partiendo de conceptos que ya resultaran familiares a los estudiantes de estas asignaturas 
introductorias. 



3.Conectando.  Los que aplican ciencias de datos utilizan conocimientos 
estadísticos, pero con mayor volumen, velocidad y tipos de datos, con 
más  potencia informática que en el pasado y con otros  énfasis.
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Importante comparar 
los dos lenguajes
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Acción
Nombre en las 

estadísticas
Nombre en CD,  ML 

Órdenes impartidas a las 
funciones de algoritmos de 
software

Argumentos de funciones 
(por ejemplo, en R, 

model01=lm(sueldo~ 
educación)

Hiperparámetros

Nombres asignados a los 
datos recopilados

Variables Características

Transformaciones o 
combinaciones de variables

Preparación o gestión de 
datos (limpieza, 

preparación, vinculación, 
exploración)

Ingeniería de 
características

Determinar el modelo de 
población

Estimar el modelo Entrenamiento del modelo

Datos sobre los datos 
(metadatos, procedencia)

Quién, qué, cuándo, cómo, 
dónde

alfabetización en datos

Generación de conocimiento 
a partir de datos

proceso de investigación canalización de datos

¿Qué nos permite generar 
números aleatorios 
multivariantes?

distribución de probabilidad 
conjunta

modelo generativo

• Los profesionales de la ciencia de 
datos provienen de diferentes 
campos (informática, estadística, 
ingeniería, humanidades, economía, 
contadores, empleados comerciales, 
etc.)

•  Hay diferentes conjuntos de 
habilidades en cada profesional de la 
ciencia de datos.

• Como resultado, los términos que 
utilizamos en estadística han sido 
renombrados de diferentes formas. 
Es necesario hacer conscientes a los 
alumnos.".



La profundidad y el alcance de la conexión que establezco entre la estadística 
clásica y el entorno del profesional de la ciencia de datos dependen de las 
competencias de los alumnos.
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Problema a 
resolver

Alfabet
ismo 

de 
datos

Manejo de 
datos

Determinar 
si 

apropriado 

predicción, 
inferencia

Conjunto mínimo de competencias: «ser capaz de 
comprender información extraída de datos y resumida en 
estadísticas simples, realizar cálculos adicionales 
utilizando dichas estadísticas y emplear estas últimas 
para tomar decisiones». Bonikowska et al. (2019) —lo que 
va más allá de esto se adquiere en la educación superior.
Un conjunto de habilidades más amplio: «la capacidad 
de plantear y responder a una pregunta del mundo real a 
partir de conjuntos de datos grandes y pequeños 
mediante un proceso de indagación, teniendo en cuenta 
el uso ético de los datos» (Wolff et al., 2016). Suena a 
todo el ciclo PPDAC, con distintos niveles de 
competencias informáticas de por medio.
Definición restringida: capacidad para elaborar un 
inventario de datos y utilizar todo tipo de datos 
disponibles en la mayor variedad de formatos posible. 
Keller, S. A. et al. (2020)



Ejemplo 1. Contexto: Introducción a la 
probabilidad 

¿Son justos los algoritmos de inteligencia artificial?
Algoritmos utilizados para extraer conocimiento a partir de datos. Se 
dice que son desconocidos para el o demasiado complejos; sin embargo, 
podemos medir su equidad utilizando datos sobre sus resultados y 
conceptos básicos de estadística o probabilidad.
Modelos generativos.

Introducción a la probabilidad: probabilidad condicional, probabilidades 
conjuntas, probabilidades marginales, construcción de tablas de 
contingencia a partir de datos.
 

https://www.nytimes.com/2019/12/06/business/algorithm-bias-fix.html



Equidad algorítmica con respecto 
a un grupo demográfico protegido 
de naturaleza binaria   
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¿Dados esos datos que 
entrenaron el algoritmo, 
qué predice el algoritmo de 
nuestro banco  sobre la 
probabilidad de que este 
nuevo cliente pague el 
préstamo solicitado?

Datos utilizados para 
entrenar el algoritmo

Tipo de predicciones



Se utilizará un algoritmo de inteligencia artificial para realizar una predicción 
binaria sobre si una persona devolverá un préstamo. Surge la siguiente cuestión: 
¿es el algoritmo «justo» con respecto a un grupo demográfico protegido de 
naturaleza binaria? Notación: G=1 (predicción de que la persona pagará el 
préstamo); D = grupo demográfico; T=1 (la persona paga el préstamo).

 Fuente de este ejemplo 
:https://chrispiech.github.io/probabilityForComputerScientists/en/examples/fairness/
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adolfoeliazat.com



Concepto de equidad 
algorítmica 1: paridad 
demográfica: 
P(G=1|D=1)=P(G=1|D=0)
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Fuente: https://chrispiech.github.io/probabilityForComputerScientists/en/examples/fairness/

G=1 (predicción de que paga); 
D = grupo demográfico; 
T=1 (paga)



Tras recibir esta formación orientada a 
la evaluación formativa, los alumnos 
realizan una encuesta entre los 
estudiantes de la UCLA para responder 
a preguntas de interés, elaborar tablas 
similares y demostrar el teorema de 
Bayes. Se observa la similitud entre la 
equidad algorítmica y otros problemas.
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Todo esto puede abordarse durante las dos primeras 
semanas de un curso introductorio de probabilidad. En 
esas dos primeras semanas se adquieren algunos 
fundamentos de la inteligencia artificial.

Para profundizar en el tema, los estudiantes analizan y 
debaten cómo los modelos de IA generativa utilizan 
probabilidades conjuntas para crear datos nuevos 
(sintéticos) y cómo los modelos de IA discriminativa 
emplean probabilidades condicionales y datos existentes 
para clasificarlos. Asimismo, buscan bibliografía de su 
propia disciplina que aplique estos enfoques.



Ejemplo 2-Contexto: Introduciendo 
diagramas de cajas comparativos en la 
introducción a la estadística a traves de series 
temporales

Predecir el uso de electricidad en el sur de California
Contexto para el profesional de ciencia de datos: ingeniería de características, 
regresión múltiple y regresión mediante aprendizaje automático (ML). Aprendizaje 
automático supervisado.

Contexto en estadística: preparación de datos (data wrangling), datos 
multivariantes, introducción a la estadística descriptiva, regresión e inferencia, 
incluyendo variables que reflejan la naturaleza temporal de los datos (mes, día, 
hora...).



La mayor parte de los datos que se recopilan hoy en día llevan marca 
temporal (sobretodo por internet). Es importante hacer a los alumnos 
conscientes de esto. 
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Fuente: Sanchez, J. (2023) , Estudio de caso para el capítulo 10, timeseriestime.org 

Alerta: estos datos 
son del hemisferio 

norte donde el 
Verano es de Junio a 

Septiembre 



Preparar los datos para modelos de aprendizaje automático (RF, GB, 
NN) y para regresión múltiple convencional (así como para análisis 
multivariante de datos propio de la estadística introductoria)
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Ingeniería de 
características 

(preparación de 
datos)

Los datos de la izquierda se transforman en un formato de conjunto de datos 
multivariante familiar para los estudiantes de estadística básica (para análisis 
multivariante elemental) o para estudiantes más avanzados (para el 
entrenamiento de modelos de aprendizaje automático como redes neuronales, 
bosques aleatorios o bien para realizar una regresión múltiple, que suele servir 
como modelo de referencia). La variable de fecha ya no es necesaria.



Sorprendentemente, los datos multivariantes preparados para el aprendizaje automático (ML), 
obtenidos a partir de una serie temporal, nos permiten completar el ciclo PPDAC. Existen 
muchas preguntas posibles por las que empezar.
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Características (variables)

Pregunta: ¿Influye la hora del día en la demanda de electricidad? Puede realizar este diagrama de caja 
estacional con estudiantes de cursos introductorios de estadística utilizando el conjunto de datos destacado 
y empleando las variables valor (y) y hora.

La mayor parte de los datos que se recopilan hoy en día llevan marca temporal (sobretodo por internet). Es importante hacer a los alumnos conscientes de esto. 



Cuestionamiento a través del análisis. ¿Es importante el día de la 
semana?
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Lunes Domingo



¿Tienen algunos meses más demanda que otros?
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• Demanda horaria de electricidad suministrada por Southern California 
Edison: del 1 de julio de 2018 (8:00 a. m.) al 31 de marzo de 2023 (12:00 a. 
m.)

mesEnero Diciembre

Electricidad mensual agregada: constante de enero a abril, 
aumenta de mayo a agosto y luego disminuye hasta 

diciembre.

Noten que el aire acondicionado functiona con 
electricidad en California. ¿Cómo sería este 
diagrama de caja comparativo para Argentina 
o el hemisferio sur en general?



Otras preguntas posibles para practicar
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(1)¿Se ve afectada la demanda en la hora *t* por la demanda en la hora *t-
1* (desfase1) o *t-2* (desfase2)? 

(2) Si ajustamos una regresión de la demanda de electricidad en función de 
las otras variables, ¿cuáles serían significativas? (Pregunta de estadística). 
En el ML, CD, se pregunta ¿Qué variable nos ayuda a predecir mejor? 

(3) ¿Qué variable es la más importante para predecir la demanda horaria de 
electricidad? (Pregunta de ML). Es difícil de responder con una regresión 
múltiple, pero más fácil con un árbol de regresión. Una buena excusa para 
hablar sobre árboles de regresión. Observe el énfasis en la predicción que 
es el objetivo de ML, CD. 



Para una mayor evaluación 
formativa, seguir la discusión y 
practicar después del 
entrenamiento descrito antes, 
los alumnos pueden usar datos 
de Uber anonimizados para 
ayudar a la planificación urbana 
en ejercicios o proyectos. 

Uber ya publica sus datos en un formato 
de ciencia de datos actual, listo para su 
uso en modelos de aprendizaje 
automático (ML). Los alumnos no 
necesitan hacer lo que hicimos con la serie 
temporal de la electricidad. 
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O bien, en lugar de Uber, Kaggle o repositorios,  participar  en proyectos de ciencia ciudadana 
(citizen science), utilizae Kaggle o recurrir a los numerosos repositorios de grandes volúmenes 
de datos.

Fuente: Uber movement (https://movement.uber.com) 

Para profundizar en el tema: ¿cómo se construiría un árbol de 
regresión si utilizáramos únicamente la regresión como 
algoritmo en cada paso? ¿Cómo lo describirías utilizando papel 
y lápiz?

https://movement.uber.com/


Ejemplo 3. Contexto: Introducción a la 

probabilidad-Modelo Poisson

Micromovilidad a pequeña escala. ¿Dónde hay mayor demanda u 
oferta de patinetes eléctricos?

Contexto para el profesional de la ciencia de datos: ciudades inteligentes. 
Modelado predictivo que incorpora la incertidumbre.

Contexto estadístico: el ciclo PPDAC completo. Preparación de datos (*data 
wrangling*). Ajuste de modelos.



Los estudiantes leen sobre los patinetes y la 
micromovilidad.
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Leí por casualidad un artículo 
en una revista de matemáticas
(Notices of the AMS) sobre 
«procesos de Poisson y 
programación lineal para la 
asignación de vehículos 
compartidos» y pensé: ¿cómo 
podría convertir esto en un 
proyecto para mi clase de 
probabilidad? ¿Puede servir 
para cuando estudiemos la 
distribución de Poisson?



Entrenamiento de los alumnos: reciben datos temporales sobre 
nacimientos durante  24 horas en un hospital y aprenden el uso del modelo 
Poisson
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Source: Sanchez, J. 2020. 

Cronología de los 
nacimientos 

…. ..   ….  … 
etc.
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Source: Sanchez, J. 2020. 

El estadístico de la prueba de chi-cuadrado de bondad de 
ajuste nos indica que el modelo de Poisson con un valor 

esperado de 1.83 es un buen modelo para estos datos de 
nacimientos. 

Con este ejemplo, los alumnos no solo usan el modelo de
Poisson para ajuste de modelos, sino que también nota 

que la inferencia usa modelos de probabilidad. 



Con esos conocimientos previos, los estudiantes hacen un proyecto y salen al terreno 
(el campus de la UCLA), crean una cuadrícula del campus y cuentan y describen la 
cantidad de patinetes eléctricos observados en cada celda de dicha cuadrícula.Cada
grupo hace su análisis. Luego se junta los datos de todos los grupos para mejor “fit”

Ejemplo: datos de un grupo
Recuento y resumen del mismo 
grupo
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Los estudiantes en ese grupo ajustan un modelo de probabilidad 
estimada (algunos a mano, otros con computadoras).

Calculate what is needed Realize that probability is also used 
to draw inferences
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Source: students’ paper.



Los estudiantes critican el enfoque y sugieren:

Más variables ayudarían a predecir mejor.

La recopilación de datos no se realizó el 
mismo día ni a la misma hora. Esto 
podría sesgar las conclusiones.
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Se requieren más datos y una mejor cobertura de las áreas 
del campus en el muestreo.



Example 4 –  Introducción a la estadística. 
Caracterización de series temporales de caudal 
fluvial mediante estadísticos resumen.

¿Qué tienen en común los ríos de California?

Contexto para el profesional de la ciencia de datos: Ingeniería de 
características, aprendizaje automático no supervisado. Modelos 
discriminantes.

Contexto estadístico:Preparación de datos, el ciclo completo de PPADC.



Datos de series temporales convertidos en datos de características resumidas 
—características simples— para aprendizaje automático no supervisado.
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Ingeniería de 
características 

sencilla 
(preparación de 

datos)

Sanchez, J. (2023), Chapter 1. 

Datos anuales brutos sobre el caudal fluvial medio anual.

Las características resumen 
conforman un conjunto de datos 
multivariante de características 
resumen. Son adecuadas para el 
aprendizaje no supervisado con 
ML.
Cuenca             Media             de                   Min               Max            Cuantos +2de   +-1de 



Aprendizaje automático no supervisado.
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Sanchez, J. (2023), Chapter 1. 

Agrupamiento de ríos 
mediante el algoritmo K-

means utilizando un 
resumen de los datos 

basado en ingeniería de 
características.
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Los estudiantes reflexionan sobre características más significativas para incluir 
en los datos y examinan software de generación automatizada (en R, por
ejemplo, tsfeatures, feasts, timetk) de características (en R, por ejemplo, 
tsfeatures, feasts, timetk) . Y especulan:

¿Quizás el número de puntos de inflexión debería ser una 
característica

¿Quizás se deberían incluir las 
precipitaciones y la temperatura media de 
la región del río?
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¿Son aplicables a los datos fluviales todas las 

características generadas por los programas de 

generación automatizada de características? No 

deberíamos utilizar características aplicables a datos 

financieros para datos de caudal fluvial, ¿verdad? Analice 

esta cuestión.



Conclusiones
• En todos los ejemplos mencionados se han aplicado una o varias etapas del ciclo de ciencia de datos (o, de forma 

equivalente, del ciclo PPDAC), adaptadas al nivel de competencia y al momento del aprendizaje de los 
estudiantes. 

• Los ejemplos abarcan una variedad de conjuntos de datos, incluidos algunos de gran tamaño. En algunos casos, 
presentamos los mismos datos de formas muy distintas según los objetivos planteados. La mayoría de las 
aplicaciones de aprendizaje automático (ML) consisten en transformar diversos tipos de datos al formato 
habitual de tabla rectangular de observaciones y variables —proceso conocido como ingeniería de características 
(*feature engineering*)— para prepararlos para su uso en redes neuronales y modelos de ML. Se pone especial 
énfasis en la alfabetización en datos, porque el origen de y como se tratan los datos afectan las decisiones que 
los algoritmos toman. La estadística tradicional no tiene en cuenta la incertidumbre generada por este proceso.

• No obstante, todas las actividades incorporan conceptos estadísticos introductorios propios de los planes de 
estudio tradicionales de estadística, probabilidad o series temporales. Los estudiantes abordan 
simultáneamente dichos contenidos curriculares y los de aprendizaje automático; por ello, resulta fundamental 
hacer hincapié en la terminología para que sean conscientes de esta relación.

• Al mismo tiempo que se hacen las actividades, los alumnos notan que la historia que se desprende de los datos 
será tan buena como lo sean el origen y el tratamiento de dichos datos. Los cursos en los que se trabajan estos 
ejemplos generan relatos a través de foros de debate y discusiones en clase; pero también suscitan críticas 
cuando estas son pertinentes (no solo respecto a los métodos estadísticos, sino también a los mecanismos de 
generación de datos, algo que no suele abordarse habitualmente en nuestras clases).
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Esta charla ha presentado ejemplos y actividades derivadas que he utilizado en las clases de introducción a la 
probabilidad y a la estadística para ir más allá del modelo PPDAC —que empleo habitualmente- para resaltar 
ante los estudiantes el papel de los datos y la predicción en el DSLC (Ciclo de Vida de la Ciencia de Datos) y 
consecuentemente en la IA, que depende del DSLC. Y sobre todo para resaltar similitudes entre los dos. 
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Problema a 
resolver

Alfabetism
o de datos

Manejo de 
datos 

Determinar 
si 

appropiado

Modelos y 
conclusions
:Inferencia 

y 
predicción

Keller, S.A, et al. (2020): Doing Data Science: A 
Framework and Case Study. 

GAISE I, GAISE II, Census@School, ISLP, OECD,
y en numerosos escenarios de todo el mundo, 
así como en libros de introducción a la 
estadística desde hace ya muchos años. 

PPDAC (estadística)
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